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Objetivos de la asignatura

Presentar una visión del tema del Aprendizaje Automático dentro de la Inteligencia Ar-
tificial. Se presentarán diferentes métodos desarrollados dentro de las principales áreas del
Aprendizaje Automático y se hará uso de implementaciones de algunos de ellos.

Temario

1. Introducción al aprendizaje. Marco general de referencia. Aprendizaje de conjunciones.
Espacio de Versiones. Metodoloǵıas de evaluación.

2. Aprendizaje con representaciones basadas en umbrales.

3. Aprendizaje con representaciones competitivas. Aprendizaje de prototipos. Clustering
con K-means. Aprendizaje probabiĺıstico: Naive Bayes. Clustering con EM.

4. Aprendizaje con representaciones disyuntivas. Listas de decisión. Aprendizaje basado
en instancias: clasificación y regresión.

5. Aprendizaje con representaciones jerárquicas. Árboles de decisión. Clustering jerárquico.
Árboles de regresión.

6. Técnicas avanzadas: Discretización, selección de atributos, combinación de algoritmos
(ensembles).

7. Aplicaciones: el proceso de mineŕıa de datos en el contexto de problemas de negocio.

8. Otros paradigmas de aprendizaje: EBL, ILP, aprendizaje de secuencias, redes Bayesianas,
aprendizaje por refuerzo (dependiendo del desarrollo del curso).

9. Aprendizaje conexionista

• Introducción: regresión no lineal

• Funciones de base radial

• Asociadores lineales y no lineales

• Perceptrones mono y multicapa

• Redes no supervisadas



Clases de problemas

Las clases de problemas estarán integradas con la teoŕıa. En ellas se presentarán casos
prácticos de los conceptos planteados en teoŕıa. Como parte de la evaluación se plantearán
problemas que se deberán ir entregando a lo largo del curso. La nota media de estos pro-
blemas será parte de la nota final. Estos problemas podrán necesitar la utilización de alguna
herramienta que implemente alguno de los sistemas explicados en clase.

Clases de laboratorio

Las clases de laboratorio se dedicarán a la explicación de herramientas que permitan
experimentar de forma práctica con los métodos vistos en clase. También podrán dedicarse
algunas sesiones al desarrollo y resolución de dudas relativas a una práctica que se deberá
realizar durante el curso.

Evaluación

Se hará un examen final de toda la materia, la nota de este examen se complementará
con la nota de los problemas de clase y la de la práctica:

Nota final= (examen ∗ 0.4) + (problemas ∗ 0.3) + (practica * 0.3)

A esta nota se le podrán añadir puntos extra que se obtendrán mediante la realización
optativa de problemas adicionales o la participación en clase, dependiendo del desarrollo de
la asignatura y el criterio de cada profesor.
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